
	

	
	 	
 
 
El supuesto de normalidad asume que las respuestas o variables 
dependientes en cada combinación de tratamientos siguen una 
distribución normal. Para verificar esto, se pueden utilizar gráficos 
de residuos, como histogramas o gráficos cuantil-cuantil (Q-Q plots), 
así como pruebas de normalidad estadísticas como la prueba de 
Shapiro-Wilk. 
 
Es importante destacar que este supuesto es aplicable tanto a los 
datos observados en sí como a los residuos, que son las diferencias 
entre los valores observados y los valores predichos por el modelo. 
La verificación de la normalidad es esencial porque muchos 
procedimientos estadísticos se basan en este supuesto para obtener 
estimaciones precisas de los parámetros y realizar inferencias 
válidas. 
 
 
¿Por qué es importante el supuesto de normalidad en diseños 
factoriales? 

1. Precisión de las pruebas de significancia: Las pruebas de 
significancia y las estimaciones de intervalos de confianza 
basadas en el análisis de Diseños Factoriales asumen 
normalidad. Si los datos no siguen una distribución normal, las 
pruebas pueden dar lugar a conclusiones incorrectas y 
sesgadas. 

2. Estimación de parámetros: Muchos métodos de estimación de 
parámetros, como el método de mínimos cuadrados, se basan 
en la suposición de normalidad para obtener estimaciones 
precisas y eficientes. 
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3. Intuición estadística: La distribución normal es ampliamente 
estudiada y comprendida, lo que facilita la interpretación y 
comprensión de los resultados de análisis estadísticos basados 
en este supuesto. 

 
¿Cómo evaluar la normalidad en Diseños Factoriales? 
Existen varias formas de evaluar si los datos siguen una distribución 
normal: 

1. Gráficos de residuos: Un método común para verificar la 
normalidad es mediante gráficos de residuos, que muestran las 
diferencias entre los valores observados y los valores ajustados 
por el modelo. Un histograma de los residuos o un gráfico 
cuantil-cuantil (Q-Q plot) son herramientas visuales útiles para 
este propósito. 

2. Pruebas de normalidad: Se pueden realizar pruebas 
estadísticas formales para evaluar si los datos siguen una 
distribución normal. Algunas pruebas comunes son la prueba 
de Shapiro-Wilk y la prueba de Anderson-Darling. 

3. Transformaciones de datos: Si se encuentra una violación 
significativa del supuesto de normalidad, una opción es aplicar 
transformaciones matemáticas a los datos para que se ajusten 
mejor a una distribución normal. Algunas transformaciones 
comunes incluyen logaritmos o transformaciones de Box-Cox. 

4. Comparación con una distribución normal teórica: Comparar 
los datos con una distribución normal teórica puede 
proporcionar una indicación visual de la normalidad. Se puede 
trazar una distribución normal con los mismos parámetros de 
media y desviación estándar que los datos para observar 
similitudes y diferencias. 

 
 
 
 



	

Conclusiones del supuesto de Normalidad 
 
El supuesto de normalidad en Diseños Factoriales es esencial para 
realizar inferencias válidas y obtener resultados confiables. Evaluar 
cuidadosamente la normalidad de los datos a través de gráficos, 
pruebas estadísticas y transformaciones adecuadas es una práctica 
necesaria para garantizar la precisión de los análisis y las 
conclusiones derivadas del experimento factorial. Si los datos no 
cumplen con este supuesto, es importante considerar otras opciones 
de análisis estadístico que sean más apropiadas para la naturaleza 
de los datos observados. 
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